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Sekil. Makine 6grenmesinin asamalan (Ozguven, 2023).

Makine 6grenmesi agsamalan asagida siralanmigtir (Marsland, 2015):
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1. Veri Toplama ve Hazirlama

Bir sorun hakkinda makine oOgrenmesi
calismasi yapildiginda hazir veri setleri veya
sifirdan toplanan yeni veri setleri
kullanilabilmektedir. Yeni veri olusturma
asamasini o6zellik seciminin bir sonraki
adimiyla birlestiriimesiyle, yalnizca gerekili
verilerin toplanmasi saglanmis olmaktadir.
Ayrica, yararhh olabilecegine inandiginiz tim
ozelliklerle oldukga kiicik bir veri kiimesini
bir araya getirerek ve en iyi oOzellikleri
secmeden ve tum veri kimesini toplayip
analiz etmeden 6nce deneyerek yapilabilir.
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Calisma konusuyla ilgili bilyliik miktarda veri
bulunmasi durumu, c¢ok sayida olciumiin
alinmasini gerektirdiginden veya verilerin
cesitli yer ve formatiarda olmasi durumu
veri toplamasimi zorlastirmaktadir. Son
olarak, veri miktan dikkate alinmahdir.
Makine oOgrenmesi algoritmalan, tercihen
cok fazla giriltinin olmadig:t belirli
miktarda veriye ihtiya¢ duyar, ancak artan
veri kimesi boyutu ile artan hesaplama
yiikil getirmektedir.
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2. Ozellik Segimi

Incelenen problem igin en faydah ézelliklerin
belirlenmesi, her zaman problem ve veriler
hakkinda 6nceden bilgi sahibi olmayi
gerektirmektedir. Ogrenen icin yararh olan
6zelliklerin belirlenmesinin yani sira,
6zelliklerin 6nemli bir maliyet veya zaman
olmadan toplanabilmesi ve bunlarin giiriltiiye
ve toplama siirecinde ortaya cikabilecek
diger veri bozulmalarina karsi1 dayanikis
olmasi da gereklidir.
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3. Algoritma Sec¢imi

Veri kimesi goz onine alinarak
uygun bir algoritma (veya
algoritmalar) secilmektedir. Her
algoritmanin altinda yatan ilkelerin
bilgisi ve bunlarnn kullanim
orneklieri bunun icin gerekli olan
seydir.
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4. Parametre ve Model Secimi

Algoritmalarin cogu icin manuel
olarak ayarlanmasi gereken veya
uygun degerleri belirlemek icin
deneme gerektiren parametreler
vardir.
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5. Egitim Veri Kiimesi

Algoritma ve parametreler géz oniine
alindiginda egitim veri kiimesi, yeni
veriler Gizerindeki ciktilan tahmin
etmek icin verilerin bir modelini
olusturmak icin sadece hesaplamali
kaynaklarnn kullanimindan
olusmaktadir.
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6. Degeriendirme

Bir sistem gelistiriimeden 6nce, egitime
alinmayan verilerin dogrulugunun test
edilmesi ve degerlendiriimesi gerekir. Bu,
genellikie alandaki uzmanlaria bir
karsilastirmayi ve bu karsilastirma igin
uygun metriklerin secimini icermektedir.
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