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ORNEK UYGULAMA

Kisilerin aylik gelirleri ile aylik yiyecek harcamalari
arasindaki iliskiyi bulmak icin 30kisiye aylik gelir ve
viyecek harcamalari sorulmus.
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Yiyecek Harcamasi Gelir Yiyecek Harcamasi Gelir

(100 YTL) (100 YTL) (100 YTL) (100 YTL)
1 9 35 16 16 50
2 15 49 17 13 45
3 7 21 18 13 46
4 11 39 19 10 37
5 5 15 20 10 38
6 8 28 21 7 20
7 9 25 22 7 23
8 7 24 23 9 32
9 8 29 24 8 31
10 9 34 25 8 30
11 12 40 26 7 26
12 3 10 27 14 47
13 5 14 28 12 41
14 4 13 29 4 14
15 8 27 30 13 42
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PARAMETRELERIN YORUMU

Alinan sayisal verilere gore parametre

tahmininde kullanilan 1 ve 2 numarali formiller
kullanilarak 5,=0,283 5,=0,314 ve dogrusal
regresyon model1 Ay = 0.314+0.283x

olarak bulunur.
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PARAMETRELERIN YORUMU
b,=0,283 b,=0,314 Ny =0.3144+0.283x

b, ve b,’in anlamu:

* b, ,x=0 oldugu durumda bagimli degiskenin
tahmini degeridir. Yukaridaki ornekte b,=0.314
olmasi su anlama gelir: Bir insanin higbir geliri
olmasa bile, aylik en az 31,4YTL tutarinda bir
ylyecek masrafi vardir.
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PARAMETRELERIN YORUMU
* b=0,283 b,=0,314 Ny =0.314+0.283x

* b, degeri regresyon katsayisidir ve x’dek1 birim
artisa karsilik y’deki degisim miktarini gosterir.
b, 1n pozitif olmasi, bagimsiz degisken x’in
arttiginda y’nin artacagin gosterir (pozitif
dogrusal 1ligku).
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PARAMETRELERIN YORUMU

* b,=0,283 5,=0,314 Ny =0.314+0.283x

* Ayni sekilde b,’1n negatif olmasi, bagimsiz degisken
x’1n arttiginda y’nin azalacagini gosterir (negatif
dogrusal ilisk1). b, degerinin sifira ¢ok yakin olmasi,
bagimli degisken y’nin bagimsiz degisken x’teka
degisimlerden etkilenmedigini gosterir. Bu durumda
regresyon denkleminin agiklayicilig: tartisiimalidir.
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PARAMETRELERIN YORUMU

Buna gore ornegimizde Gelir 1 YTL
arttiginda, Yiyecek harcamalar1 28,3 YKR
artmaktadir.
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 Regresyon Modeli ile Tahmin Yapilmasi:

* Regresyon denklemi kullanilarak, verilen bir x
degeri icin y’'nin tahmini degeri bulunur; ancak
x'in buyuklugu 6rnek veri setindeki minimum ve
maximum degerler arasinda ise daha iyi
tahminler yapilir.
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Regresyon Modeli ile Tahmin Yapilmasi:

* Aslinda daha isabetli tahminlerde bulunmak
icin yapilmasi gereken, her yeni veri
bulundugunda regresyon modelinin (b,, b,)
veni bastan olusturulmasidir.

SPOR BILIMLERI FAKULTESI 7 "5-




Regresyon Modeli ile Tahmin Yapilmasi:

* SORU: Gelir diizeyi 3500 YTL olan bir kisinin
tahmini aylik yiyecek masraflari ne kadardir?

Ny =0.314 +0.283x = 0.314+0.283 (3500) =
tahmini aylik yiyecek masrafi=990.814 YTL
olur.
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Uygulama

(] Basit dogrusal regresyon analizine gelmeden once degiskenler
arasinda normal dagilim ve dogrusal 1liski varsayimlarinin tespit

edilmesi1 gerekir.

U Degiskenler arasinda dogrusal iliski olup olmadig: serpilme
diyagramu ile incelenebilir.
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Uygulama

Serpilme Diyagrami : Graphs > Scarter
mentstine girilir, daha sonra

Simple - Define yapilir.

Y axis kismina bagimli degisken X akis
kismina bagimsiz degisken konulur dogrusal
iliski olup olmadig1 incelenur.
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hodel Entered Femoved hethod

1 Kulag_uzd . | Enter

a. All requested variables entered.

b. Dependent Wariahle: Boy_uzun

Model Summary®

adusied | semoror | R square degeri (827) ile bagiml
Model R R F Sguare | the Estimate v . . Ue . v
1 anga[C |27 805 1,77135 deglgkendekl %82,7 lik deg|§|m bag|m5|z
R Ly e degisken tarafindan aciklanmaktadir.

h. Dependent Yariable: Boy_uzun
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ade guares gan Square ig. o . . o .
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Residual 25101 a8 3,138 \ v . e e
S i o : bakilir. Eger F anlamli ise modelimizin
4. Predictors: (Constant), Kulag_uz tumuyle istatistiksel olarak anlamli
b. Dependent Wariahle: Boy_uzun Olduéu sonucuna u|a§|rlz.
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b. Dependent VYariable: Boy_uzun

ANOVAP
Sum of
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4. Dependent Variable: Boy_uzun

? SP55 Processar is peady

Bu tabloda
modelimizdeki
katsayilarin tahmin
degerleri ve bunlara
t degeri yer alir. Boy
uzunlugu ile kulag
uzunlugu arasinda (,¢
dogrusal bir iliski var
iliski istatistiksel olar.
anlamhdir.
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