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Sekil. Yapay zeka, makine 6grenmesi ve derin 6grenme
arasindaki iliski (Uygun, 2024).
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Derin Ogrenme

Makine 6grenmesinde nicel veya kategorik analiz
yapmak icin farkh algoritmalar ve yontemler
kullaniimaktadir. Bu tiir algoritmalar, tahminler ve
cikarimlar yapmak i¢in verilerin karmasik modeliyle
basa cikabilen matematiksel modeller
kullanmaktadir. Derin 6grenme ise veri yapisinin
karmasiklhigini yonetmek i¢cin katmanlarda
depolanan bilgilerin soyut doniisiimlerine dayanan
daha genis bir ara¢ setinden yararlanmaktadir. Bu
nedenle derin 6grenme, verilerin temsilinden
é6grenmeye dayanmaktadir. Derin 6grenme
tekniginde, biliyilkk miktarda etiketlenmis egitim
verisi icerisindeki goriintillerden ilgili 6zellikler
otomatik olarak cikariimakta ve siniflandirma gibi
bir gorevin otomatik olarak nasil gerceklestirilecegi
ogretilmektedir.
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Derin Ogrenme
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Her ardisik katman, 6nceki katmandaki ¢iktiy1 girdi olarak
kullanir. Temel olarak verinin temsilinden o6grenmeye
dayahlidir. Bir goruntii igcin temsil denildiginde; piksel basina
yogunluk degerlerinin bir vektoriu veya kenar kiimeleri, 6zel
sekiller gibi o0zellikler dusuniillebilmektedir. Bu o6zelliklerin
icinden bazilan veriyi daha iyi temsil etmektedir.
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Derin Ogrenme Is Akis Diyagrami
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Derin Ogrenme

Derin 6grenmede, ilk olarak veri seti toplanmakta,
ardindan genellikle egitim seti %80 ve test seti
%20 olacak sekilde iki parcaya boélinmektedir.

Ardindan, derin 6grenme modelleri sifirdan veya
transfer 6grenme teknigi kullanilarak egitilmekte
ve modellerin basarisinin degerlendirilmesi icin
performans olciitlieri kullaniimaktadir. Son olarak,
goriuntiileri algilamak, yerellestirmek veya
siniflandirmak icin gorsellestirme
teknikleri/haritalamalan kullaniimaktadir. Derin
é6grenmede On isilemeye gerek kalmadan evrisimli
yapay sinir agi (CNN) modeli olusturulabilmekte ve
siniflandirmalar diger makine 6grenmesi
yontemlerine goére daha hizh ve daha dogru
yapilabilmektedir
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